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Gbou+ me—000

- \nﬁen\ero en Sistemas de \nformacion
- Merd...
- Traba\')o en Pi Data S’rra’reﬂa and Consul’r‘mﬂ

- \ndividuals and \nteractions over amost ever&)’rh'\n\cj...

{Ekepdelboca



nda

Ob\\@‘r'\vo
Data Scientist y Data Science

Casos de uso F’\}o'\cos
Ciclo de vida de un ’Protjec‘ro

—_

objetivo del Prouecto
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Thumb Rules
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Ob\seﬁvo

Entender los conceptos
fundamentales y caracteristicas
basicas de un 'Protjedo de Data

Science,
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Data
Sclence

"we define Data Science as
manaﬁ‘\nﬁ the erocess that can
transform h\j(oo’thS\S and data

into actionable Preo\\c’r\ons.

-Practical Data Science with R-
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Data Driven - Hilary Mason & Dj Patil {&F @pdelboca



b a* a No one person can be the perfect data scientist, so we need teams.
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~Doing Data Science, Rachel Schutt and Ca’rhg ohei-
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Casos de- - Encontrar un modelo que nos Perm\’ra ex(al\car la

relacion entre un conjunto de variables de entrada
Uso més Yy una variable obde’nvo ud conocioa (superv\sao\o)
con el objetivo de Preo\ec“‘ que valores tomard
dicha variable ob\se’r\vo en un futuro:
Frecuen*es - (Clasificacion
- Eeﬁres\én
- Eank\nﬁ
- Encontrar  patrones Y estructuras hasta ahora
desconocidas (no supervisado) en un conjunto de
datos que nos peermitan explicar el comportamiento
de los datos
- (Custerin

- Pattern ﬁno\'\nﬁ
- (Characterization
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Ciclo de vida
de un
'Progec’ro

Deploy the model

in the real world.

Deploy
model

N

Present
results and

document

Establish that | can
solve the problem,
and how.

to solve the problem

What problem am

| solving?

Define the
goal

Evaluate

and critique
model

ha S

O

DATA STRATEGY & CONSULTING

What information
do | need?

N

Collect
and manage

data

Build the
model

/"

Find patterns in the
data that lead to
solutions.

Does the model solve

my problem?

oca

Practical Data Science with R - Nina Zumel anﬂqrg)lanlg'lount



Definicidn
del

Obse'r‘vo “Identify 90% of accounts that will go

into default at least two months before
the first missed payment with a false
positive rate of no more than 25%...”
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Dekinicién
de' - Raselines!

Obée.'h\lo - Cémo medicia el éxito el cliente !

(Ties & Tricks)

A - Context, Meed, Vision, Outcome
\oo(a‘\\o -‘l'hinkinj with data - Max Shron-
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Definicidn

de—l " \n common usaﬁe, ‘oreo\'\c‘r'\on nMRANS
. ae to forecast a future event, \n Data
Obde-'h\lo Science, prediction more generaly
(Vocabulario) means to estimate an unknown
value, "

-Data Science for Business - Foster Provost & Tom Fawcett-

{£k @pdelboca



Dekinicion
del
obietivo

(Dude's Law)

At the end of the day, it is
Usualy how we {rame the
problem, not the tools and
techniques that we use to
answer it, that determine how
valuable our work is.

—Thinkiry with data - Max Shron-
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obtencién Y
Ge_s'hén de_ - Primera barrera a la hora

__D + de encarar un Protjec‘ro.
ATOS - \nsume mucho tiemeo

(obtencion) - Tomentar FuEos

actividades de Open Data
i&iﬁ @opendatacba
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Construccién
- Blsqueda de variables con
dej HOdQlO rayor ‘poder eredictivo’

CE. D.H) - Apoyo en herramientas de Bl e
infraestructura actual

- Mucho da Y vuelta entre el Data
Scientist Y el Meﬁoc\o
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Construccidn

del Modelo
(Modelado)
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DATA STRATEGY & CONSULTING

Representacion S\m(.zl'\?\cao\a
de la realidad

Generalizacion que busca
comprender Y explicar el
comportamiento de los datos
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Construccién
del Modelo

CEntrenamiento)

HEY! GETBHCK
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Evaluaciéon
del Modelo

DATA STRATEGY & CONSULTING

Resuehe e Problema...?
Dikerentes técnicas:

—_—

—

Precision & Recal
Matriz de Confusiéon
Error Cuadratico
PRESS,

etc

Depeno\en de:
- Tipo de Problema

Con\'\un’ro de Datos

Eccor ﬁnalﬁs'\s
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Evaluaciéon
del Modelo

coverk \’r’r‘\nﬁ)

Price

Size

Oy + 61

High bias
(underfit)

Price

X

Size

0() + 01.’17 -+ 02.’172
“Just right”

DATA STRATEGY & CONSULTING

Price

Size ‘
Oy + 01 + 021‘2 -+ 03:1,‘" -+ 04.’1)4

High variance
(overfit)
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Presentaciéon
dQ' HOdeJO - Reunion con los erincipales stakeholders

- Usuarios finales
- S(oonsors
- @gente de \T
- Tres audiencias, tres lenquajes

i{£¥ @pdelboca



\mpleme.n’rac'\én
del Modelo

- Tarea no tan trivial,

- Data Scientist «-> Software Enﬁ‘\r\eer
- Cloud, web-service, batch!?

- \n’reﬁrac\én a otfros sistemas,

- Cambios en el dia a dia del usuario

i{£¥ @pdelboca



He.\‘)ora
Continua

DATA STRATEGY & CONSULTING

What problem am
| solving?

Deploy the model
to solve the problem Define the What information

in the real world. goal \ do | need?

Deploy
model

Present (J
results and il

document model
Establish that | can Evaluate / Find patterns in the

solve the problem, and C"“‘}“e data that lead to
and how. mode solutions.

Does the model solve
my problem?

Practical Data Science with R - Nina Zumel and John Mount
i{£¥ @pdelboca
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Thumb Rules

- ¢Tienen datos e’r’\que+ados7. 2Cudntos! (1000 EOCO,
+o railones requiere consideracion espeecial)

- QUe tipos de datos! Mumérico, texto, ‘\méﬁer\ed

- aarbaﬁe i, 3arba3e out,

- Una prueba de concepto previa puede a_auo\ar a
aﬁus’rar muchisimo las estimaciones Y las
expectativas del cliente.

- Estéd el cliente comprometido con un trabajo de

Calidad?

i{£¥ @pdelboca
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Conclusiones

- Data Science es un proceso \terativo que requiere de
muchas idas Y vueltas entre cada etapa

- Lo Mas importante en un 'Protjedo es la Preﬁuma que
se hace para abordar unad problemética concretd mas aln
que las herramientas que se usen.

- Un pr03€c+o de Data Science involucra un equipo
rmulfidisciplinario, con todas las venJra\')as/desVen’ra\'\as que

eso conleva.
i{£¥ @pdelboca



Big Data..!

DATA STRATEGY & CONSULTING

“%’\3“ i when You cant £t it on one machine. -
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'B \ 2 .. Predictive
00 . Holistic Bl Anallytics

Decision
Management
Data Domain
Science Expertise
— Process
imulation Improvement

Optimization

Y W

Descriptive Prescriptive _ _ _
Ana Iytics Analytics ©2013 Halo Business Intelllg@ 65@3 seowéda
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Muchas Gracias!

i;t @pdelboca
@ pdelboca@piconsulting.com.ar

@ patriciodelboca@gmail.com
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